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ABSTRACT

ABI WIYONO, 3125140582. Modelling of the Number of Mala-
rias Suffers in Indonesia Using Generalized Linear Model. Thesis.
Faculty of Mathematics and Natural Science Jakarta State Univer-
sity. 2020

Generalized Linear Model (GLM) has been used for modelling various types
of data where the distribution of response variables is an exponential family.
Common examples include those for for Binomial and Poisson response da-
ta. The GLM regression model determines the structure of the explanatory
variable or covariate information, where the link function specifically deter-
mines the relationship between the regression model and the expected value
of the observation. Estimating the regression model parameters is done by
using Maximum Likelihood Estimation. There are 3 predictor variables that
have significant value on the regression model, that is proper sanitation access,
healthy zoning and integrated vector control.

Keywords : Generalized Linear Model, Exponential family distribution, Link
function, Maximum Likelihood Estimation.



ABSTRAK

ABI WIYONO, 3125140582. Pemodelan Jumlah Kasus Malaria
di Indonesia Menggunakan Generalized Linear Model. Skripsi. Fa-
kultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam, Universitas Negeri
Jakarta. 2020.

Generalized Linear Model (GLM) telah banyak digunakan untuk.memo-
delkan berbagai macam tipe data dimana distribusi dari variabel respon meru-
pakan distribusi yang termasuk dalam distribusi keluarga eksponensial. Con-
toh umum dari distribusi keluarga eksponensial adalah distribusi Poisson dan
Binomial. Model regresi GLM mendeskripsikan struktur dari variabel predik-
tor, sedangkan fungsi penghubung secara khusus mendeskripsikan hubungan
antara model regresi dengan nilai ekspektasi dari variabel respon. Metode
Mazimum Likelihood Estimation digunakan untuk mencari estimasi dari nilai
parameter regresi model. Terdapat 3 variabel prediktor yang berpengaruh sig-
nifikan terhadap jumlah kasus positif malaria di Indonesia, yaitu persentase
rumah tangga yang memiliki akses sanitasi layak, jumlah kabupaten /kota yang
menyelenggarakan tatanan kawasan kesehatan dan jumlah kabupaten/kota
yvang melakukan pengendalian vektor terpadu.

Kata kunci : Generalized Linear Model, Distribusi keluarga eksponensial,
Fungsi penghubung, Mazimum Likelihood Estimation.
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