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ABSTRAK

AJENG DAMARA ERFATIA, 3125154478. Optimasi Model Ge-
neralized Poisson Regression menggunakan Algoritme Genetika.
Skripsi. Fakultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan Alam, Uni-
versitas Negeri Jakarta. 2020.

Regresi Poisson merupakan salah satu model regresi yang menggunakan
data diskret untuk variabel respon. Variabel respon pada model regresi Poi-
sson harus mengikuti distribusi Poisson, dengan asumsi rataan variabel respon
sama dengan variansnya. Namun pada kondisi riil, asumsi tersebut jarang di-
temui. Model alternatif untuk mengolah data diskrit yang tidak memenuhi
asumsi equidispersi adalah model Generalized Poisson Regression (GPR). Pa-
da penelitian ini, model GPR digunakan untuk mengatasi kasus overdispersi.
Model GPR menambahkan parameter dispersi θ untuk menyelesaikan masalah
penyimpangan equidispersi. Metode estimasi parameter menggunakan maxi-
mum likelihood dengan Newton-Raphson. Algoritme genetika pada GPR di-
gunakan untuk menyeleksi variabel-variabel bebas pada model GPR dengan
melakukan tahapan-tahapan genetik mulai dari inisialisasi, seleksi, crossover,
hingga mutasi. Pada tahap seleksi, fungsi fitness yang digunakan yaitu fungsi
devians pada GPR. Seleksi variabel pada model GPR dilakukan agar model
dapat lebih optimal dalam memprediksi data. Model dengan devians dan ni-
lai Akaike Information Criteria (AIC) terkecil dipilih sebagai model regresi
terbaik.

Kata kunci : optimasi, overdispersi, generalized Poisson regression, algoritme
genetika, seleksi variabel.
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ABSTRACT

AJENG DAMARA ERFATIA, 3125154478. Optimization of Ge-
neralized Poisson Regression using Genetics Algorithm. Thesis. Fa-
culty of Mathematics and Natural Sciences, Jakarta State Universi-
ty. 2020.

Poisson regression is one of regression model which uses discrete data for
the response variable. The response variable should follow a Poisson distri-
bution, with assumption of the mean is equal to the variance of the response
variable called equidispersion. But in reality, discrete data barely follows the
Poisson distribution. An alternative model to process discrete data without fo-
llowing equidispersion is by using generalized Poisson regression (GPR). GPR
adds a dispersion parameter θ to solve non-equidispersion model. The parame-
ters are estimated using maximum likelihood with Newton-Raphson. Genetics
algorithm in GPR is used to select the explanatory variables through series of
procedures such as selection, crossover, and mutation to get the least error,
which is calculated by the deviance of the model. The model with least devian-
ce will result in small Akaike Information Criteria (AIC) score, thus will be
chosen as the best GPR model.

Keywords : optimization, overdispersion, generalized Poisson regression, ge-
netics algorithm, variable selection.
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