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ABSTRAK

Tohpatti Crippa Praha, Penerapan Transfer Learning Terhadap Perbandingan
Model Klasifikasi Berita Hoaks Berbahasa Indonesia Menggunakan Convolutional
Neural Networks (CNN) dan Long Short-Term Memory (LSTM). Dosen
Pembimbing: Dr. Widodo, S.Kom., M.Kom., Murien Nugraheni, S.T., M.Cs.
Program Studi Pendidikan Teknik Informatika dan Komputer. Fakultas Teknik.
Universitas Negeri Jakarta. 2023.

Kemudahan dalam mengakses dan berbagi informasi di dunia maya
membuat berita palsu menyebar begitu cepat dan sulit untuk diatasi. Untuk
mendeteksi berita palsu dengan cepat dan akurat dibutuhkan metode yang tepat,
salah satunya dengan menggunakan teknik deep learning. Berdasarkan beberapa
penelitian relevan, Convolutional Neural Networks (CNN) dan Long Short Term-
Memory (LSTM) menjadi arsitektur deep learning yang mampu memberikan
Kinerja yang baik dalam menangani tugas Klasifikasi berita palsu termasuk berita
palsu berbahasa Indonesia. Penelitian ini bertujuan untuk mengetahui perbandingan
kinerja model CNN dan LSTM dalam menangani kasus klasifikasi berita palsu
bahasa Indonesia. Data yang digunakan berupa teks berita nyata berjumlah 643
yang bersumber dari CNNIndonesia, Liputan6, dan Detik, serta teks berita palsu
berjumlah 697 yang bersumber dari TurnBackHoax dengan total keseluruhan
keduanya mencapai 1340 data teks berita. Selain itu, dalam penelitian ini juga
dilakukan pengujian untuk membuktikan pengaruh teknik transfer learning yang
dapat menangani permasalahan keterbatasan jumlah data yang sedikit dan mampu
meningkatkan kinerja model. Penerapan teknik transfer learning dilakukan dengan
mengkombinasikan pretrained language model IndoBERT terhadap model CNN
dan LSTM. Berdasarkan hasil penelitian menunjukkan bahwa model CNN mampu
memberikan akurasi terbaik mencapai 99,6269% dan justru mengalami penurunan
kinerja ketika dikombinasikan dengan IndoBERT dengan akurasi hanya 96,6418%.
Sedangkan model LSTM meskipun tidak mampu mengungguli kinerja model CNN
dengan akurasi hanya mencapai 92,9104%, tapi ketika dikombinasikan dengan
IndoBERT mampu mengalami peningkatan Kinerja dengan akurasi mencapai
97,7612%. Sehingga, dapat dianggap bahwa model CNN tidak mampu untuk
menangkap representasi yang dihasilkan oleh IndoBERT sebaik model LSTM.

Kata Kunci: Klasifikasi Berita Hoaks Berbahasa Indonesia, Convolutional Neural
Networks (CNN), Long Short-Term Memory (LSTM), Pretrained Language Model
IndoBERT, Transfer Learning
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ABSTRACT

Tohpatti Crippa Praha, Application of Transfer Learning to Comparison of
Indonesian Language Hoax News Classification Models Using Convolutional
Neural Networks (CNN) and Long Short-Term Memory (LSTM). Supervisor: Dr.
Widodo, S.Kom., M.Kom., Murien Nugraheni, S.T., M.Cs. Informatics and
Computer Engineering Education Study Program. Faculty of Engineering. State
University of Jakarta. 2023.

The ease of accessing and sharing information in cyberspace makes fake
news spread so fast and difficult to overcome. To detect fake news quickly and
accurately, the right methods are needed, one of which is using deep learning
techniques. Based on several relevant studies, Convolutional Neural Networks
(CNN) and Long Short Term-Memory (LSTM) are deep learning architectures that
can provide good performance in handling the task of classifying fake news,
including fake news in Indonesian. This study aims to compare the performance of
the CNN and LSTM models in handling cases of Indonesian fake news
classification. The data used is in the form of 643 real news texts sourced from
CNNIndonesia, Liputan6, and Detik, as well as 697 fake news texts sourced from
TurnBackHoax with a total of 1340 news text data. In addition, this research also
conducted tests to prove the effect of the transfer learning technique which can
overcome the problem of limited number of small data and able to improve model
performance. The transfer learning technique is applied by combining the
IndoBERT pretrained language model with the CNN and LSTM models. Based on
the results of the study, it shows that the CNN model can provide the best accuracy,
reaching 99.6269% and experiences a decrease in performance when combined
with IndoBERT with an accuracy of only 96.6418%. While the LSTM model,
although not able to outperform the CNN model with an accuracy of only reaching
92.9104%, when combined with IndoBERT is able to experience increased
performance with an accuracy of up to 97.7612%. So, it can be assumed that the
CNN model is not able to capture the representation produced by IndoBERT as well
as the LSTM model.

Keywords: Indonesian Language Hoax News Classification, Convolutional Neural
Networks (CNN), Long Short-Term Memory (LSTM), Pretrained Language Model
IndoBERT, Transfer Learning
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