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ABSTRAK

Oktavia Anggi Pratiwi. Analisis Hasil ModellRegresi Generalized Po-
isson, Quasi-Poisson, Dan BinomiallNegatif Pada AngkalKemiskinan Di Pro-
vinsi Jawa Barat. Skripsi. Fakultas Matematikaldan Ilmu Pengetahuan Alam.
Universitas Negeri Jakarta. Agustus 2023

Model regresi yanglpaling sederhana untuk menganalisisldata yang meli-
batkan variabel respon dalam bentuk data cacahanladalah regresi Poisson.
Namun, sering kali data rill di lapangan mengalamilkondisi overdisper-
si. Untuk mengatasi situasi ini, alternatiflpendekatan yang bisa digunakan
adalah regresi Generalized Poisson, quasi-Poisson, dan binomial negatif. Pa-
da penelitian ini, akanlditerapkan model regresi optimal/terbaik yanglsesuai
dalam memodelkan jumlah penduduklmiskin di Provinsi Jawa Barat yang
merupakan data cacahan dengan kondisiloverdispersi. Perbandingan mo-
del antara regresi Generalized Poisson, quasi-Poisson, dan binomiallnegatif di-
lakukan dengan melihat hasil rasio deviance dan hasillRMSE. Hasillpenelitian
menunjukkan bahwa rasio antaraldeviance dengan derajat bebas berdasark-
an regresilGeneralized Poisson, regresi Quasi-Poisson, dan regresilBinomial
Negatif masing masing adalah 0,732 ; 4514,797 ; dan 1,700, sedangkan hasil
perhitunganlRMSE dari ketiga model tersebut adalah 0,745 ; 50,082 ; dan
0,971. Hasil perbandinganlmenunjukkan bahwa regresi Generalized Poisson
merupakan model yang paling sesuai dalam memodelkanljumlah pendu-
duk miskin di Provinsi Jawa Barat. Berdasarkanlhasil pengujianlhipotesis
pada taraf nyata 5% membuktikan bahwa kepadatan penduduk (X1), laju
perekonomian atas dasar harga konsumen (X2), harapan lama sekolah (X6),
jumlah sekolah (X12), persentase penerima jaminan kesehatan (X14), dan
jumlah kejadian bencana alam (X16) merupakan faktor-faktor yang berpe-
ngaruh nyata dan signifikan terhadap jumlah penduduk miskin di Provinsi
Jawa Barat.

Keyword. angkalkemiskinan, overdispersi, regresi Generalized
Poisson, regresi Quasi Poisson, regresi Binomial Negatif
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ABSTRACT

Oktavia Anggi Pratiwi. Analisis Hasil Model Regresi Generalized Po-
isson, Quasi-Poisson, Dan Binomial Negatif Pada Angka Kemiskinan Di Pro-
vinsi Jawa Barat. Skripsi. Fakultas Matematika dan Ilmu Pengetahuan
Alam. Universitas Negeri Jakarta. Agustus 2023

The simplest regression model for analyzing data involving response va-
riables in the form of countable data is Poisson regression. However, often
real data in the field experience overdispersion conditions. To overcome
this situation, alternative approaches that can be used are Generalized Pois-
son, quasi-Poisson, and negative binomial regression. In this study, the op-
timal/best regression model will be applied which is appropriate in mode-
ling the number of poor people in West Java Province which is an overdis-
persion of enumerated data. Model comparison between Generalized Pois-
son, quasi-Poisson, and negative binomiallregressors was carried out by loo-
king at the results of the deviance ratio and the resultsl RMSE. lresearch re-
sults show that the ratio betweenldeviance and degrees of freedom based on
regressionlGeneralized Poisson, regression Quasi-Poisson, and the lNegative
Binomial regression are 0.732 ; 4514,797 ; and 1.700, while the result of calcu-
lating the RMSE of the three models is 0.745 ; 50,082 ; and 0.971. The results
of the comparisonlshow that Generalized Poisson regression is the most app-
ropriate model in modelinglthe number of poor people in West Java Provin-
ce. Based on theltesting resultslthe hypothesis at the 5% level of significance
proves that population density (X1), economic growth on the basis of consu-
mer prices (X2), expected length of schooling (X6), number of schools (X12),
percentage of health insurance recipients (X14), and number of natural di-
sasters (X16) are factors that have a real and significant effect on the number
of poor people in West Java Province.

Keyword. poverty rate, overdispersion, Quasi-Poisson regres-
sion, Negative Binomial regression
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