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A

ABSTRAK

Risa Aulia Nisa. Perbandingan Metode Grid Search CV dan Random Search
CV pada Support Vector Machine (SVM) dalam Klasifikasi Ketersediaan Ruang
Terbuka Hijau. Skripsi, Program Studi Matematika, Fakultas Matematika
dan Ilmu Pengetahuan Alam, Universitas Negeri Jakarta. Juli 2025.

Dalam membuat model klasifikasi menggunakan algoritma SVM, perlu
diperhatikan parameter yang diambil. Nilai parameter dan fungsi kernel
yang tepat dapat memberikan performa model klasifikasi yang tinggi.
Penelitian ini menggunakan metode Grid Search CV untuk menentukan
parameter terbaik sebelum model dibentuk serta metode Random Search
CV untuk mengetahui metode mana yang lebih baik dalam menentukan
parameter terbaik. Hasil penelitian menunjukkan bahwa kedua metode
tersebut memberikan hasil parameter terbaik yang sebanding dengan nilai
akurasi sebesar 88%. Model terbaik untuk masalah klasifikasi ketersediaan
RTH ini didapatkan dari kernel linier dengan parameter C bernilai 100.
Meskipun metode Grid Search CV memberikan hasil yang sebanding dengan
metode Random Search CV, metode Random Search CV lebih efisien sebesar
82.2% dibandingkan metode Grid Search CV dengan waktu proses lebih cepat,
yaitu 0.130749 detik.

Kata kunci. Support Vector Machine, Grid Search, Random Search, Klasifikasi,
Ruang Terbuka Hijau
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ABSTRACT

Risa Aulia Nisa. Comparison of Grid Search CV and Random Search
CV Methods on a Support Vector Machine (SVM) In Green Open Space
Availability Classification. Thesis, Department of Mathematics, Faculty of
Mathematics and Natural Sciences, Universitas Negeri Jakarta. July 2025.

In creating a classification model using the SVM algorithm, it is necessary
to pay attention to the parameters taken. The right parameter values and
kernel functions can provide high classification model performance. This
research uses the Grid Search CV method to determine the best parameters
before the model is formed and the Random Search CV method to find out
which method is better at determining the best parameters. The results of
the study indicate that both methods produced equally effective optimal
parameters, with an accuracy value of 88%. The best model for this green
space availability classification problem is obtained from a linear kernel
with a C parameter of 100. Although the Grid Search CV method gives the
comparable results as the Random Search CV method, the Random Search CV
method is 82.2% more efficient than the Grid Search CV method with a faster
tuning process time, which is 0.130749 seconds.

Keyword. Support Vector Machine, Grid Search, Random Search, Classification,
Green Open Space
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